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insights sorted by industry, region, or expertise. Tailored sales target dashboards provide sales rep-
resentatives with real-time data on actual, targeted, and predicted revenue, fostering a personalized 
approach to performance improvement. Pre-sale analytics evaluate capacity, effort, and spending 
for project bids, incorporating stakeholder feedback to refine resource allocation. Additionally, re-
ports identifying incomplete CRM fields ensure data integrity and accuracy. Power BI enables data-
driven decision-making, positioning Intellias as a leader in sales and marketing optimization. 

5. Revenue Forecasting and Strategic Decision-Making Using Power BI 
Revenue forecasting at Intellias harnesses the power of Microsoft Power BI to deliver accurate, 
actionable insights. By analyzing historical CRM data, Power BI generates projections segmented 
by industry, expertise, region, and time period, enabling leadership to make informed strategic deci-
sions. Predictive analytics highlight potential revenue trends while uncovering areas for operational 
improvement, ensuring that strategies align with long-term goals. The platform’s intuitive dash-
boards and robust visualization capabilities simplify complex data analysis, fostering a culture of 
proactive, data-driven management. This abstract explores how Power BI’s advanced forecasting 
tools empower Intellias to maintain its competitive edge and achieve sustainable growth. 

Intellias’ strategic adoption of Microsoft Power BI demonstrates the transformative potential 
of advanced analytics in a modern enterprise. Across talent management, delivery processes, finan-
cial oversight, and sales and marketing optimization, Power BI has become a cornerstone of our 
data-driven approach, enabling precision, agility, and innovation. By integrating Power BI into eve-
ry level of our operations, we not only unlock deeper insights but also foster a culture of informed 
decision-making and continuous improvement. The insights presented here showcase how Power BI 
has empowered Intellias to drive measurable outcomes and achieve sustained success in an increas-
ingly complex and dynamic business landscape. 
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вих даних за допомогою сучасних математичних методів. Основна мета — прогнозувати 

стабільність підприємства, виявляти ризики та оптимізувати управлінські рішення. Цей про-

цес складається з кількох етапів, які ми поступово розглянемо. 

Для успішного моделювання важливо забезпечити якісний збір та ретельну підготовку 

даних. На початковому етапі необхідно чітко визначити джерела інформації, з яких надхо-

дять дані. Серед основних джерел можна виділити такі: 

- відкриті бази даних: YouControl, OpenDataBot (в Україні), Bloomberg, Yahoo Finance 

(міжнародні);  

- власні фінансові звіти підприємства: балансові звіти, звіти про прибутки та збитки, 

грошові потоки;  

- веб-скрапінг або API-інтеграція для отримання зовнішніх ринкових даних. 

Також звернемо увагу безпосередньо на обробку даних (рис. 1): видалення пропусків та 

аномалій; перевірка на кореляцію між змінними, трансформація або агрегування показників; 

масштабування числових значень (наприклад, нормалізація через StandardScaler у Python). 

[1] 

 
Рисунок 1 - Завантаження та масштабування фінансових даних 

 

Попередній аналіз даних (EDA) –  етап, на якому відбувається дослідницький аналіз 

даних, що дозволяє оцінити структуру та особливості набору даних, а також виділити клю-

чові фактори, які впливають на фінансову стійкість. 

Наведемо ключові методи: 

- Візуалізація розподілів за допомогою Seaborn. 

- Побудова кореляційних матриць для виявлення сильних взаємозв'язків. 

 
Рисунок2 - Візуалізація кореляційної матриці фінансових даних 

 

Наступний етап процесу становить результати EDA, а саме, виявлені закономірності, 

як-от висока кореляція між ліквідністю та платоспроможністю, стають основою для побудо-

ви моделі. 

Розробка моделі машинного навчання, це етап процесу, коли на основі отриманих да-

них створюється математична модель, що дозволяє прогнозувати фінансову стійкість 

підприємства. Відбувається вибір алгоритму: 

- логістична регресія — для простої оцінки ймовірності ризику;  

- дерева рішень та градієнтний бустинг — для точнішого прогнозування; 

- глибокі нейронні мережі — для обробки складних і великих наборів даних. 

Формулу логістичної регресії розглядаємо у наступному вигляді (1): 

 

P(y = 1 ∣ x) =
1

1+е−(w0+w1x1+w2x2+⋯+wnxn) (1) 
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де, P(y=1∣x) — ймовірність фінансової стабільності, w𝑖 — ваги, x𝑖— показники. 

Наступний етап навчання та тестування моделі, на цьому етапі проводиться 

розділення даних на навчальну та тестову вибірки, після чого алгоритм навчається на 

історичних даних.[3] 

Реалізація алгоритму градієнтного бустингу приймає наступний вигляд (рис.3): 

 

 
Рисунок 3 - Навчання та оцінка моделі градієнтного бустингу 

 

Зауважимо, що крос-валідація забезпечує стабільність моделі через перевірку на 

кількох підвибірках. 

На етапі інтерпретації та прогнозування, результати моделі використовуються для 

оцінки поточного стану підприємства та прогнозування можливих проблем. 

Розрахунок фінансового індексу (FinScore) забезпечується формулою (2):  

 

𝐹𝑖𝑛𝑆𝑐𝑜𝑟𝑒 = ∑ 𝑤𝑖𝐹𝑖,   де 0 < 𝑤𝑖 < 1  та ∑ 𝑤𝑖 = 1 𝑛
𝑖=1  𝑛

𝑖=1       (2)[0] 

 

де, 𝐹𝑖 — бали за ключовими показниками, такими як ліквідність, платоспро-

можність, прибутковість. 

Результати моделей інтегруються в систему управління підприємством, що реалі-

зує наступний етап імплементації результатів: 

Моніторинг фінансових показників в реальному часі. 

Автоматизація звітності через інтеграцію Python із системами BI. 

Розробка стратегій стабілізації, таких як оптимізація витрат чи залучення капіта-

лу. 

Використання технологій, це етап реалізації моделей у Python, що здійснюється 

через бібліотеки: 

Pandas та NumPy — для обробки даних. 

Matplotlib, Seaborn — для візуалізації. 

Scikit-learn, XGBoost, LightGBM — для створення моделей. 

TensorFlow, PyTorch — для глибокого навчання. 

Застосування машинного навчання до аналізу фінансової стійкості відкриває нові 

можливості для підприємств. Воно забезпечує точність прогнозів, допомагає зменшити 

ризики та сприяє прийняттю обґрунтованих стратегічних рішень. Успішна реалізація 

подібних проектів дозволяє не лише оцінювати поточний стан, а й адаптуватися до 

викликів у бізнес-середовищі. 
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